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Abstract: The aim of the given scientific paper "Message validation on profanity using LLM” to train
LLM to detect profanity in user messages. During the research, the authors created a dataset of 30 phrases (15
good, 15 bad), which were then used to train LLM using Al platform Cohera and evaluated the recognition
accuracy. The authors achieved accuracy equal to 70%.
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levads

Paris pedgjo gadu laika lielie valodas modeli (LLM) ir attistijusies no jaunizveidotam
tehnologijam lidz praktiski lietojamiem rikiem. Lielais valodas modelis ir sava veida
masinmacisanas atzars, kas paredzets apmacit neirontiklus, kas spg&j apstradat dabisko valodu
(NLP). [1] Lielie valodas modeli, piem&ram, GPT-3, tiesam ir revoluciongjosi dazadas jomas,
ieskaitot timekla izstradi. Sie modeli ir spgjigi saprast, klasificét, apkopot, parstradat
(parveidot), mekl&t un generét cilvékam lidzigu tekstu pamatojoties uz iegiito informaciju. Ka
ar §ie modeli ir loti svarigi miisdienu maksliga intelekta algoritmiem, kas spgj apstradat un
radit teksta saturu, un tie ir plasi izmantoti dazadas jomas, pieméram, valodu tulkoSana, teksta
klasifikacija, jiitu analizé, teksta generé$ana un jautajumu atbildeSana. Sie modeli tiek
apmaciti ar lielu datu apjomu no dazadiem avotiem, dazi no tiem satur pat simtiem miljardu
tekstvienibu jeb tokenu (tokens). Lielo valodas modelu gadijuma datu apjomu méra ar
tekstvienibam.

Tekstvieniba ir teikuma unikala dala, ta varbut vards, burts, burtu kombinacija, vardu
kopa vai baitu seciba. Moderni lielie valodas modeli ir balstiti uz transformera (transformer)
pielietosanas, kas bija anonséts 2017. gada. [2] Lielie valodas modeli bitiski paplasina
iesp€jas, ko dators var darit ar tekstu. Peédgjo gadu popularakie lielie valodas modeli ir
GPT-3.5, GPT-4, Gemini, LLaMA, Falcon, Cohere, PaLM, Cloude v1. [3] Pateicoties sp&jai
generét logisku tekstu neatSkiramo no cilvéka rakstita varianta, lielie valodas modeli tagad
tiek izmantoti loti plasi, sakot no satura izveides lidz klientu apkalposanas t€rz€Sanas
robotiem.

Petijjuma merkis: apmacit LLM klasifikatoru atpazit rupjibu lietotaju zinojumos.

Uzdevumi:

1) sagatavot datu kopu;

2) apmacit LLM;

3) novertet atpaziSanas precizitati.

Materiali un metodes
Lai izveidotu datu kopu ar piemériem un veiktu klasifikacijas testu, par pamatu tika
panemti 15 lamu vardi un 15 labi vardi, kas tika izmantoti teikumu generéSanai
ar ChatGPT 3.5 [4-5] palidzibu, lai raditu gan labas, gan sliktas frazes. Tad darba autori
izmantoja So datu kopu, kas sastavéja no 15 labam un 15 sliktam frazém, lai veiktu
klasifikacijas testu un aprékinatu precizitati (Accuracy) ar kltidu matricas (confusion matrix)
palidzibu. Dotaja eksperimenta tika izmantota maksliga intelekta apmacibas riku Cohere [6],

https://doi.org/10.17770/het2024.28.8262
71


https://doi.org/10.17770/het2024.28.8262
mailto:dl22040@edu.rta.lv
mailto:ek22140@edu.rta.lv
mailto:sergejs.kodors@rta.lv

lai veiktu teksta analizi un apmacitu lielo valodas modeli. Saskana ar Cohere prasibam, lai
lielo valodas modeli pielagotu (customization) individualajiem klasifikacijas mérkiem ir
nepiecieSams t0 sagatavot, izpildot vairakus solus. Pirmkart, ir jaizstrada un jasagatavo
apmacibas dati, kas ietver piemérus un etiketes jeb klasifikacijas markierus, kas atbilst
v€lamajam uzdevumam. Tad ir jaizv€las piem&rots liela valodas modela arhitekttiras variantu,
kas atbilst uzdevumam, un javeic pielagoSanas procesa konfiguracija. P& tam notiek pats
pielagosanas process, kas ietver modela featuru izguves un svaru pielagosanu, izmantojot
apmacibas datus. Kad pielagosana ir pabeigta, modelis tiek parbaudits un novértéts izmantojot
testa datus, lai nodroSinatu ta efektivitati un pareizibu.

Rezultati un diskusija
Autoru izpildits eksperiments sastavéja no Sadiem posmiem:
1. Sagatavot datu kopu ar ChatGPT,;
2. Apmacit LLM Kklasifikatoru pielietojot Cohere.
Lai sasniegtu izvirzitus uzdevumus, tika sagatavota un apkopota datu kopa ar autoru
izveidotiem piemériem, ietverot gan labus, gan sliktus vardus:

1.tabula. Datu kopa ar LLM apmacibas piemériem

Teksts Klase
Bridge construction is progressing well. | Labi
You're such a dumbass. Slikti
| love eating asparagus. Labi
That's a load of bullshit. Slikti
The clock is ticking. Labi
You're such a jerk. Slikti

Lai izmantotu So datu kopu apmacibai un testéSanai, Cohere piedava izvéléties LLM
arhitektiiru. Klasifikacijai izmanto tikai Encoder dalu. [8] Sada veida modeli varétu bit
noderigi, pieméram, socialajos medijos vai citas platformas, lai automatiski filtrétu un
klasificétu tekstualu saturu atbilstosi noteiktam prasibam. Saja datu kopa ir 30 frazes, kuras ir
15 labas frazes un 15 sliktas frazes. lzrietot pec datu kopas ir iesp&jams veikt klasifikacijas
kladu matrica un aprékinat precizitati (Accuracy).

Autori izmantoja playground opciju Cohere rika, kas atlauj veikt LLM apmacibu bez
koda rakstiSanas. Ar klasifikacijas opciju atri un vienkar$i tika apmacits LLM atpazit jeb
validét frazes pret zinojumiem ar rupjibam.

Validacija: lai novertétu modela veiktsp&ju un novérstu parapmacibu (overfitting), tas
tiek validets, izmantojot atsevisku datu kopu, kas nav izmantota apmacibai.

Testesana: kad modela izstrades posms ir pabeigts un tika izverteta ari ta veiktsp&ja
validacijas kopa, tas tiek testéts, izmantojot pilnigi atsevisku datu kopu, lai novertétu ta
generalo veiktspg&ju.
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OUTPUT

Value Confidence Level

fuck.
=

fuck you.

kill youreself.

(]

you are a bitch.

you should kill youreself.

1.attels. LLM apmaciSana, sliktos frazu ievadiSana
what a nice clock.
i have docked my ship.

1have a screw loose.

that was stupid.

igot knocked tf out

2.attels. LLM apmacisana, labos frazu izvadiSana

P&c datu kopu frazu ievadiSanas un izvadiSanas ar Cohera programmas palidzibu, tiek
veidota klasifikacijas tabula, ar klasifikacijas rezultatiem. Nemot véra izlasi, kura tika
panemtas 10 frazes, kuras 5 ir pozitivas un 5 ir negativas, tika izveidota Sada klasifikacijas
tabula (skat. 2. tabulu):

2.tabula. Klasifikacijas klidu matricas rezultati

Frazes 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
numurs

Reala 1 1 1 1 1 0 0 0 0 0
klasifikacija

Paredzeta 0 1 0 1 1 0 0 0 1 0
klasifikacija

rezultats FN TP FN TP TP TN TN TN FP TN

e True Positive (TP): gadijums, kad modelis pareizi atpazist pozitivo klasi.

e True Negative (TN): gadijums, kad modelis pareizi atpazist negativo klasi.

o False Positive (FP): gadijums, kad modelis nepareizi identificé negativo klasi ka
pozitivo (pazistot klidu, kad nav).

o False Negative (FN): gadijums, kad modelis nepareizi identificé pozitivo klasi ka
negativo (pazistot kludu, kad ir).

3.tabula. Klasifikacijas kltdu tabula

Paredzeta
klasifikacija
5+5=10 | 4slikti | 6 labi
Reala 5 slikti 3 2
klasifikacija | 5 labi 1 4
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Ka rezultata tika pielietoti 10 varianti, p&c rezultatiem ir iesp&jams spriest, ka reala
klasifikacija ir 5 = 5, bet paredzéta klasifikacija 4 = 6. P&c tabulas datiem, autoriem ir

izveidojies:
e TP=3
e TN=4
e FP=1
e FN=2

Lai aprékinatu precizitati (accuracy), ir jasaskaita pareizi klasificétie gadijumi (TP un
TN) un jasadala tos ar kopg€jo skaitu: Accuracy = (TP + TN) /(TP + TN + FP + FN).

Accuracy=(3+4)/(3+4+1+2)=7/10=0.7, tadgjadi precizitate ir 0.7 jeb 70%.

So LLM Klasifikatoru var integrét timekla lietotng, pielietojot Cohere API. Ir iesp&jams
parbaudit Cohere API integraciju, lai parliecinatos, ka ta darbojas pareizi un sniedz gaiditus
rezultatus. Ja nepiecieSams, var veikt pielagojumus vai uzlabojumus, lai optimizétu
integracijas veiktsp&ju un precizitati.

Secinajumi

Apmacita LLM Kklasifikatora precizitate sasniedza 70%. Tas nozimg, ka tas ir sp&jigs
pietiekosi pareizi klasific@t tekstu, aptuveni 7 no 10 gadijumiem. Kliidu matrica sniedz ieskatu
par modela veiktsp&ju un to, kada veida kludas tiek veidotas. Ka arf autoru novérojums, ka
modelis precizak atpazist garakas frazes neka isas. Ta izcel gan pareizi identificétas ("True™)
gan nepareizi identificétas ("False") pozitivas un negativas kategorijas. Ta ka autoru datu
kopa ir vienads skaits gan labu, gan sliktu pieméru, varam uzskatit, ka abu klasu vertgjums ir
lidzsvarots. Tomér joprojam ir svarigi nemt véra modela sp&ju pareizi identificét svarigako
klasi, kas vargtu biit atkariga no konkréta scenarija vai uzdevuma. Janem veéra, ka §1 pétijjuma
rezultati ir atkarigi no izmantotds datu kopas un izmeéra. Lai gan 70% precizitate var
izskatities laba, ta varbit atkariga no dazadiem faktoriem, pieméram, datu kvalitates, izméra
un sarezgitibas. So rezultatu varétu uzlabot, izmantojot papildu apmacibas piemérus,
pielagojot modela hiperparametrus vai izvéloties citus algoritmus.

Summary

In recent years, large language models (LLMs) have become practical technologies,
enabling natural language processing (NLP). LLMs, such as GPT-3, have introduced
revolutionary advancements in various fields, including web development. These models are
capable of understanding, classifying, aggregating, processing, searching, and generating
human-like text, thus creating a strong connection between customers and businesses. The
research aim is to train LLM to perform rudeness classification in user messages. The study
used both “positive” and “negative”” words, and the dataset was created with the assistance
of ChatGPT 3.5. Additionally, the study used the Cohera artificial intelligence training
platform to perform text analysis and train LLMs. Validation and testing results showed that
the average accuracy is 70%. These results can be integrated into web application using
Cohere API, with the ability to make adjustments and improvements to optimize integration
performance and accuracy.
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